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บทคัดย่อ 

แบบจ าลองป่าสุ่มหรือ Random Forest (RF) เป็นเทคนิคทางสถิติที่ใช้ในการประเมินภัยพิบัติทางธรรมชาติที่ใช้กัน
อย่างแพร่หลายในปัจจุบัน ซึ่งงานวิจัยนี้มีจุดประสงค์หลักเพื่อประเมินพื้นที่เสี่ยงอุทกภัย ตรวจสอบความถูกต้องของ                          
การท านายพื้นที่อุทกภัย และสร้างแผนที่เสี่ยงอุทกภัยอ าเภอเมืองอุบลราชธานีและอ าเภอวารินช าราบ จังหวัดอุบลราชธานี 
ด้วยแบบจ าลองป่าสุ่มผ่านระบบสารสนเทศภูมิศาสตร์ การสร้างแผนท่ีจะใช้ข้อมูลพื้นที่การเกิดอุทกภัยในอดีต ที่แบ่งออกเป็น
ชุดข้อมูลการเรียนรู้และข้อมูลชุดทดสอบด้วยการสุ่มตัวอย่าง กับข้อมูลปัจจัยทางกายภาพที่ส่งผลต่อการเกิดอุทกภัยในพื้นที่
ศึกษา เพื่อการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของการท านายของแบบจ าลองป่าสุ่ม จึงมีการน าแบบจ าลองอัตราส่วนความถี่ มาใช้
ในการเปรียบเทียบกับผลลัพธ์ที่ได้จากการแบบจ าลองป่าสุ่มและใช้พื้นที่ใต้กราฟ (Area Under The Curve: AUC) ในการ
ประเมินความถูกต้องของแบบจ าลอง จากผลการศึกษาพบว่า แบบจ าลองป่าสุ่มมีพื้นที่ความเสี่ยงมากที่สุดมีเนื้อที่ร้อยละ 
31.78 ของพื้นที่ มีอัตราการท านายเท่ากับ 0.82 ในขณะที่ดัชนีความอ่อนไหวของการเกิดอุทกภัยมีพื้นที่ความเสี่ยงมากที่สุด 
มีเนื้อที่ร้อยละ 32.66 ของพื้นที่ อัตราของการท านายเท่ากับ 0.82 ซึ่งสามารถกล่าวได้ว่า แบบจ าลองป่าสุ่มเป็นเครื่องมือท่ีมี
ประสิทธิภาพในการประเมินพื้นที่เสี่ยงอุทกภัย และแผนที่เสี่ยงอุทกภัยมีประโยชน์ต่อการวางแผนการป้องกันอุทกภัย  ดัชนี
ความอ่อนไหวของการเกิดอุทกภัย 

  
ค าส าคัญ: แบบจ าลองป่าสุ่ม  ระบบสารสนเทศภูมิศาสตร์  อุทกภัย 
  

Abstract 
Random Forest (RF) is statistical technique widely used in natural hazard management assessment. 

The main objective of this study is to assess and validate flood predictions as well as create flood prone 
maps for Mueang Ubon Ratchathani District and Warin Chamrap District using random forest method.  
A flood prone map was produced by mapping the flood locations. The spatial data for random forest 
analysis and create flood prone mapping involved separate the flood location into training and testing 
datasets using random selection and physical factors cause flooding of the study area such height, slope, 
drainage density, soil types, distance from river and flow accumulate. To evaluate the effectiveness of the 
random forest approach, the results were compared with a probabilistic-based flood susceptibility area. 
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Additionally, the area under the curve (AUC) was used to validate the resulting flood-prone map. A result 
found that random forest has a highest risk area 31.78% and the prediction rate curves for flood prone 
maps = 0.82 while the flood susceptibility areas has a highest risk area 32.66% and the prediction rate 
curves for flood prone maps = 0.82. It can be concluded that random forest technique is an effective tool 
for evaluating flood susceptibility areas and the flood susceptibility map proves valuable for flood 
prevention planning. 

 
Keywords: Random Forest, GIS, Flood Risk 
 
บทน า 

อุทกภัยเป็นส่วนหนึ่งของวัฏจักรอุทกวิทยา เป็นภัยธรรมชาติที่ร้ายแรงที่สุดที่ก่อให้เกิดความสูญเสีย ทั้งชีวิต 
ทรัพย์สิน สิ่งแวดล้อม และการพัฒนาเศรษฐกิจ (Ali et al., 2019) อันเนื่องมาจากผลกระทบด้านการเปลี่ยนแปลงสภาพ
ภูมิอากาศ เป็นผลมาจากการเปลี่ยนแปลงการใช้ที่ดิน กระบวนการการกลายเป็นเมือง และกิจกรรมทางเศรษฐกิจ 
ที่เพิ่มขึ้น กระบวนการดังกล่าวน าไปสู่การเปลี่ยนแปลงทางวัฏจักรอุทกวิทยา ท าให้ปริมาณฝนเพิ่มขึ้นและลดลงอย่างมาก  
ในหลายภูมิภาค (Ionita and Nagavciuc, 2021) พื้นที่ที่ได้รับผลกระทบ คือ พื้นที่ชุมชนเมืองในเขตพื้นที่ลุ่มต่ าและใกล้กับ
แม่น้ า เนื่องจากเป็นพื้นที่ที่ง่ายต่อการตั้งถิ่นฐานบ้านเรือนและการประกอบกิจกรรมทางเศรษฐกิจต่าง ๆ อ าเภอเมือง
อุบลราชธาน ีและอ าเภอวารินช าราบ จังหวัดอบุลราชธานี ตั้งอยู่บริเวณริมฝั่งแม่น้ ามูล มีลักษณะเป็นพ้ืนท่ีลุ่มต่ าและเป็นพื้นที่
รับน้ า ทั้งจากแม่น้ ามูลและแม่น้ าชี เป็นพื้นที่หน่ึงที่มีการขยายตัวของชุมชนเมืองสูง ส่งผลให้พ้ืนท่ีรองรับน้ าหลากลดลง ระดับ
น้ าจะท่วมสูงขึ้นมากกว่าเดิม แม้มีอัตราการไหลเท่ากัน ส านักงานนโยบายและแผนทรัพยากรธรรมชาติและสิง่แวดล้อม (2561) 
และส านักทรัพยากรน้ าแห่งชาติ (2562) น าเทคโนโลยีสารสนเทศภูมิศาสตร์มาประยุกต์ใช้เพื่อเฝ้าระวังติดตามสถานการณ์น้ า 
รวมถึงการประเมินพื้นที่อุทกภัย รวมไปถึงการใช้แบบจ าลองป่าสุ่ม หรือ Random Forest (RF) ซึ่งเป็นเทคนิคการเรียนรู้ 
ของเครื่อง (Machine Learning: ML) ที่ใช้การ Classification เป็นการสร้างแบบจ าลองจากแบบจ าลองของ Decision Tree ย่อย 
ตั้งแต่ 10 แบบจ าลองขึ้นไป ซึ่งแต่ละแบบจ าลองจะมีชุดข้อมูล (Data Set) ที่ไม่เหมือนกัน โดยที่การท านายจะท านายผล
เฉพาะข้อมูลใน Data Set ในกรณีที่เป็นการจ าแนกข้อมูล (Classification) จะท าการ Vote Output ด้วย Decision Tree  
ที่ถูกเลือกมากที่สุด และในกรณีที่เป็น Regression จะเป็นการหาค่าเฉลี่ย (Mean) จากผลลัพธ์ของแต่ละ Decision Tree 
(Witchapong, 2018) เป็นการด าเนินเพื่อไม่ให้เกิด Overfitting ภายในชุดข้อมูล (Kamran et al., 2017) สามารถใช้ในการ
จัดการข้อมูลที่ไม่สอดคล้องกัน หรือกรณีที่ข้อมูลบางส่วนขาดหายไป และสามารถประมวลผลร่วมกับ Machine Learning 
Algorithm อื่น ๆ ได้ ซึ่งในรอบสองทศวรรษที่ผ่านมา มีส่วนช่วยเพิ่มประสิทธิภาพแบบจ าลองการคาดการณ์การเกิดอุทกภัย 
ที่เหมาะสมที่สุด (Amir et al., 2018) เพิ่มระดับการสื่อสารความเสี่ยงอุทกภัย ทั้งยังเป็นประโยชน์ต่อภาครัฐ เอกชน และ
หน่วยงานท่ีเกี่ยวข้องหรือผู้มีอ านาจตัดสินใจ น าไปใช้งานตามภารกิจของหน่วยงาน 
 
วิธีการวิจัย 
 การศึกษาในครั้งนี้ มุ่งเน้นการสร้างแผนที่เสี่ยงอุทกภัยด้วยการประยุกต์ใช้แบบจ าลองป่าสุ่มกับระบบสารสนเทศ
ภูมิศาสตร์ โดยพื้นที่ศึกษาจะครอบคลุมพื้นที่บางส่วนของอ าเภอเมืองอุบลราชธานี ซึ่งจะครอบคลุมพื้นที่ด้านเหนือทุ่งศรีเมือง
ถึงกองบิน 21 เริ่มจากถนนอุปราชเชิงสะพานข้ามแม่น้ ามูล และชุมชนบ้านทุ่ง ทางทิศใต้จะจรดแม่น้ ามูล ตรงข้ามกับอ าเภอ 
วารินช าราบ ทิศตะวันออกจรดกับห้วยวังหนอง ทิศตะวันตกจรดกับล ามูลน้อย แลบางส่วนของอ าเภอวารินช าราบ ซึ่งทิศเหนือ
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จรดแม่น้ ามูล ทิศใต้จรดกับองค์การบริหารส่วนต าบลแสนสุข ทิศตะวันออกจรดองค์การบริหารส่วนต าบลค าน้ าแซบ และ 
ทิศตะวันตกจรดองค์การบริหารส่วนต าบลหนองกินเพล อ าเภอวารินช าราบ จังหวัดอุบลราชธานี (มหาวิทยาลัยอุบลราชธานี, 
2547) 

ข้อมูลที่ใช้ในการศึกษา ได้แก่ ข้อมูลปัจจัยทางกายภาพที่ส่งผลต่อการเกิดอุทกภัย อ าเภอเมืองอุบลราชธานี  
และอ าเภอวารินช าราบ จังหวัดอุบลราชธานี ที่ได้จากการรวบรวมข้อมูลรายงานการศึกษา งานวิจัย จากหน่วยงานต่าง ๆ และ
วารสารวิชาการ ที่เกี่ยวข้องกับปัจจัยที่ส่งกระทบต่อการเกิดอุทกภัย และจากพ้ืนที่ท่ีมีลักษณะทางธรณีสัณฐานและพฤติกรรม
การเกิดอุทกภัยที่ใกล้เคียงกับพื้นที่ศึกษา และข้อมูลพื้นที่อุทกภัยระหว่างปี 2558-2564 โดยใช้ข้อมูลจากส านักงานพัฒนา
เทคโนโลยีอวกาศและภูมิสารสนเทศ (องค์การมหาชน) ส าหรับการจัดท าฐานข้อมูล การประเมินพื้นที่อุทกภัยด้วยแบบจ าลอง
ป่าสุ่ม และสร้างแผนที่เสี่ยงอุทกภัย 

1. การวิเคราะห์เพ่ือหาดัชนีความอ่อนไหวของการเกิดอุทกภัย  
ดัชนีทางสถิติ (Statistical Index: SI) เป็นวิธีการวิเคราะห์ทางสถิติแบบสองตัวแปร (Bivariate statistics) ที่ใช้ 

ในการสร้างแบบจ าลองที่ เกี่ยวข้องกับภัยพิบัติทางธรรมชาติที่มีความแม่นย าสูง (Haoyuan et al. , 2018) ใช้วัด 
ความแปรปรวนและความไม่เสถียรของฐานข้อมูล (Costache and Bui, 2020) หรือปัจจัยเง่ือนไข (Conditional factors) 
โดยที่ค่าน้ าหนักของอิทธิพลต่อการเกิดอุทกภัยจะต่างกัน จึงต้องมีการตรวจสอบค่าน้ าหนัก โดยที่ SI ของแต่ละปัจจัยเงื่อนไข
จะถูกแบ่งด้วย ความหนาแน่นของการเกิดอุทกภัยในพ้ืนท่ีศึกษา สามารถค านวณได้จาก (Worawit, 2021)  

 

Wij= ln
Dij

D
= ln [

Nij

Sij
/

N

S
]                                                  (1) 

 
โดยที่  Wij คือ น้ าหนักของปัจจัยเง่ือนไข , Dij คือ ความหนาแน่นของพื้นที่น้ าท่วมของแต่ละปัจจัย , D คือ  

ความหนาแน่นของพื้นที่น้ าท่วมบริเวณพื้นที่ศึกษา, Nij คือ จ านวน Flood Pixel ของปัจจัยเง่ือนไข, Sij  คือ จ านวน Flood 
Pixel ทั้งหมดของปัจจัย, N คือ จ านวน Flood Pixel ทั้งหมด และ S คือ จ านวน Pixel ทั้งหมดของพื้นที่ศึกษา 

ปัจจัยเง่ือนไขจะถูกจัดจ าแนกข้อมูลด้วยค่า Wij แล้วจะน ามาค านวณ Frequency Ratio (FR) เพื่อหา Flood 
Susceptibility Index (FSI) ด้วยสมการ (Worawit, 2021) 
 

     FSI =∑ Wij
n
j=1                                                   (2) 

 
โดยที่ FSI  คือ ดัชนีความอ่อนไหวของการเกิดอุทกภัย, Wij คือ น้ าหนักของปัจจัยเงื่อนไข และ n คือ จ านวนปัจจัย

เงื่อนไข 
2. แบบจ าลองป่าสุ่ม (Random Forest: RF)  
แบบจ าลองป่าสุ่มมี 2 หลักการที่ผู้ใช้ก าหนดพารามิเตอร์เชิงโครงสร้าง mtry และ ntree ซึ่งอ้างถึงจ านวนของ 

ตัวแปรที่ใช้ใน random tree และจ านวนของต้นไม้ที่ถูกบรรจุอยู่ในป่า ตามล าดับ ในกรณีของการศึกษานี้ จะท าการปรับ
พารามิ เตอร์ทั้ ง  2 หลักการด้วย Achieved by a grid search technique (Hong et al. , 2016; Chen et al. , 2017) 
พารามิเตอร์ mtry คือค่าในช่วงของจ านวนตัวแปรของการเกิดอุทกภัย โดยจะมีค่าอยู่ในช่วง [1, 11] ในขณะที่ ntree จะมีค่า
อยู่ในช่วง [500, 1000, 1500 และ 2000] Haoyuan et al., (2018) และ Khabat et al., (2018) Achieved by a grid 
search technique จะฝึก Random Forest ของแต่ละคู่ (mtry, ntree) และประเมินประสิทธิภาพของชุดตรวจสอบแต่ละคู่ 
ซึ่งคู่ท่ีได้คะแนนสูงสุดคือค่าที่เหมาะสมที่สุด 
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3. การประเมินความถูกต้องของแบบจ าลอง  
การศึกษาในครั้งนี้ใช้วิธีตรวจสอบความถูกต้องโดย Receiver Operating Characteristic หรือ ROC เป็นเส้นโค้ง 

ที่อธิบายถึงการด าเนินงาน วิธีการโดยปกติเป็นการค านวณพื้นที่ภายใต้เส้น ROC หรือพ้ืนท่ีใต้กราฟ (Area Under the Curve 
หรือ AUC) (เบญจพรและณัตติฤดี, 2561) กราฟ ROC เป็นกราฟที่แสดงให้เห็นถึงประสิทธิภาพของ Binary Classification 
ซึ่งตัวแปรตาม (y) เป็นตัวแปรเชิงคุณภาพแบ่งออกเป็น 2 กรณีคือ y = 1 เมื่อมีโอกาสที่จะเกิดเหตุการณ์ และ y = 0 เมื่อ 
มีโอกาสที่จะไม่เกิดเหตุการณ์ (Hanley and McNeil, 1982) ตัวบ่งช้ีทางสถิติของ ROC Curve แสดงพื้นที่ใต้เส้นโค้ง (Area 
Under Curve, AUC) ท่ีแสดงถึงความแม่นย า และประสิทธิภาพของแบบจ าลองป่าสุ่ม ค่า AUC อยู่ระหว่าง 0-1 (Yi et al., 
2020) ยิ่งค่าใกล้ 1 จะบ่งช้ีถึงความแม่นย า และประสิทธิภาพของแบบจ าลองที่สูง โดยค่า AUC ที่ < 0.6 แสดงค่าความแม่นย าต่ า 
0.6-0.7 แสดงค่าความแม่นย าปานกลาง 0.7-0.8 แสดงค่าความแม่นย าสูง และค่า AUC > 0.8 แสดงค่าความแม่นย าที่เกือบจะ
สมบูรณ์แบบ (Hossein et al., 2017) โดย AUC จะสามารถค านวณได้จาก (Costache and Bui, 2020)  

 

AUC =  
∑ TP+ ∑ TN

(P+N)
         (3) 

 
โดยที ่TP คือ จ านวน Pixel ที่ผ่านการ Classify, TN คือ จ านวน Pixel ที่ผ่านการ Classify และเป็น Pixel ที่ไม่ถูก

น้ าท่วม, P คือ จ านวน Pixel น้ าท่วมทั้งหมด และ N คือ จ านวน Pixel ที่ไม่ถูกน้ าท่วมทั้งหมด 
 
ผลการวิจัย 

1. การวิเคราะห์เพ่ือหาดัชนีความอ่อนไหวของการเกิดอุทกภัย 
เป็นวิธีการทางสถิติแบบ 2 ตัวแปรที่นิยมใช้ในการสร้างแบบจ าลองที่เกี่ยวข้องกับภัยพิบัติทางธรรมชาติ  เนื่องจาก 

มีความแม่นย าสูง จึงถูกน ามาใช้วัดความแปรปรวน และความไม่เสถียรของปัจจัยที่มีอิทธิพลต่อการเกิดอุทกภัย โดยปัจจัยต่าง ๆ 
จะมีค่าน้ าหนักของอิทธิพลต่อการเกิดอุทกภัยที่ต่างกัน จากตารางที่ 1 แสดงค่าน้ าหนักของแต่ละปัจจัยที่มีอิทธิพลต่อการเกิด
อุทกภัย โดยปัจจัยที่มีค่าน้ าหนักสูง จะแสดงถึงความสัมพันธ์กับการเกิดอุทกภัยที่สูง และปัจจัยเง่ือนไขของแต่ละปัจจัยจะถูก
น ามาจ าแนกข้อมูลใหม่ และใช้ในการค านวณดัชนีท่ีมีความถี่ต่อการเกิดอุทกภัย 

 
ตารางที่ 1 ค่าดัชนีทางสถิติของปัจจัยเง่ือนไข 

ปัจจัย ปัจจัย
เง่ือนไข 

จ านวนพิกเซลใน
ปัจจัยเงื่อนไข 

จ านวนพิกเซลของ
ต าแหน่งท่ีเกิดอุทกภัย 

FR 

การระบายน้ าของดิน ค่อนข้างดี 62433 167 0.50 
- 49310 212 0.81 

ค่อนข้างช้า 39166 453 2.18 
ปานกลาง 11423 29 0.48 

ความลาดเอียงของพื้นที่ (องศา) 0 22793 94 0.78 
0-5 137523 746 1.02 
5-10 1916 21 2.06 

ค่าการไหลสะสม 0-100,000 162232 862 1.00 
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ปัจจัย ปัจจัย
เง่ือนไข 

จ านวนพิกเซลใน
ปัจจัยเงื่อนไข 

จ านวนพิกเซลของ
ต าแหน่งท่ีเกิดอุทกภัย 

FR 

ความหนาแน่นของล าน้ า  
(กิโลเมตร/ตารางกิโลเมตร) 

0-0.3 162232 862 1.00 

ความสูงของพื้นที่ (เมตร) 101-200 162232 862 1.00 
ระยะห่างจากแม่น้ า (เมตร) 400 16420 195 1.00 

800 16182 162 2.24 
1,200 15775 116 1.89 
1,600 15265 121 1.38 
2,000 14193 91 1.49 

> 2,000 84497 176 1.21 
 

ปัจจัยเง่ือนไขจะถูกจ าแนก น ามาสร้าง Flood Susceptibility Index (FSI) ด้วย Raster Calculator ในการค านวณ 
และจัดล าดับความเสี่ยงออกเป็น 4 ระดับ ด้วยวิธีการ Equal interval ได้แก่ พ้ืนท่ีความเสี่ยงต่ าที่สุด พื้นที่ความเสี่ยงต่ า พื้นที่
ความเสี่ยงปานกลาง พื้นที่ความเสี่ยงมาก และพื้นที่ความเสี่ยงมากที่สุด โดยพื้นที่ความเสี่ยงมากที่สุดมีเนื้อที่  44.41 ตาราง
กิโลเมตร คิดเป็นร้อยละ 31.78 ของพื้นที่, พื้นที่ความเสี่ยงมากมีเนื้อที่ 35.01 ตารางกิโลเมตร คิดเป็นร้อยละ 25.045  
ของพื้นที่, พื้นที่ความเสี่ยงปานกลางมีเนื้อที่ 55.75 ตารางกิโลเมตร คิดเป็นร้อยละ 39.88 ของพื้นที่ และพื้นที่ความเสี่ยงต่ า 
มีเนื้อที ่4.4 ตารางกิโลเมตร คิดเป็นร้อยละ 3.3 ของพื้นที่ ดังแสดงในภาพที่ 2 

2. แบบจ าลองป่าสุ่ม 
แบบจ าลองป่าสุ่ม เป็นการใช้เทคนิค Ten-Fold Cross-Validation ใน การปรับพารามิเตอร์ mtry และ ntree  

เพื่อใช้ในการสร้างแบบจ าลองป่าสุ่ม จากภาพที่ 2 แสดงแผนที่ความเสี่ยงต่อการเกิดอุทกภัยจากป่าสุ่ม โดยพื้นที่ความเสี่ยง
มากที่สุดมีเนื้อที่ 45.73 ตารางกิโลเมตร คิดเป็นร้อยละ 32.66 ของพื้นที่, พื้นที่ความเสี่ยงมากมีเนื้อที่ 35.0 ตารางกิโลเมตร  
คิดเป็นร้อยละ 25.0 ของพื้นที,่ พื้นที่ความเสี่ยงปานกลางมีเนื้อท่ี 54.76 ตารางกิโลเมตร คิดเป็นร้อยละ 39.11 ของพื้นที่ และ 
พื้นที่ความเสี่ยงต่ ามีเนื้อที่ 4.52 ตารางกิโลเมตร คิดเป็นร้อยละ 3.23 ของพื้นที ่

 

 
ภาพที่ 1 แผนที่ความเสี่ยงอุทกภยัจาก (ก) ความอ่อนไหวของการเกิดอุทกภัยและ (ข) แบบจ าลองป่าสุ่ม 
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3. การประเมินความถูกต้องของแบบจ าลอง 
ดัชนีความอ่อนไหวของการเกิดอุทกภัย ที่ใช้เพื่อวัดความแปรปรวนและความไม่เสถียรของฐานข้อมูล โดยที่อัตรา

ความส าเร็จของแบบจ าลองเท่ากับ 0.89 และอัตราการท านายเท่ากับ 0.82 แบบจ าลองป่าสุ่ม มีอัตราการท านายเท่ากับ 0.82 
และมีอัตราความส าเร็จเท่ากับ 0.90 
 

             
ภาพที่ 2 การประเมินความถูกต้องของแบบจ าลอง ก. อัตราการท านายของ AUC ข. อัตราความส าเรจ็ของการท านาย AUC 

 
อภิปรายและสรุปผลการวิจัย 

การประเมินพื้นที่เสี่ยงอุทกภัยโดยใช้ระบบสารสนเทศภูมิศาสตร์และเทคนิคการเรียนรู้ของเครื่อง เป็นหนึ่งใน
งานวิจัยที่ได้รับความนิยมในการศึกษาภัยพิบัติทางธรรมชาติ โดยที่หลักส าคัญ คือ ความถูกต้องและเวลา ในการบรรเทาและ
ป้องกันสาธารณภัย โดยที่การศึกษาในครั้งนี้เป็นการระบุพื้นที่เสี่ยงอุทกภัย กรณีศึกษา อ าเภอเมืองอุบลราชธานี  และอ าเภอ 
วารินช าราบ จังหวัดอุบลราชธานี ด้วยแบบจ าลองแบบป่าสุ่ม ซึ่งใช้ข้อมูลต าแหน่งที่เคยเกิดอุทกภัย 500 ต าแหน่ง เป็นข้อมูล
ชุดฝึกอบรม และข้อมูลที่ใช้ในการฝึกทดสอบ 362 ต าแหน่ง แบบจ าลองความเสี่ยงอุทกภัยจะถูกตรวจสอบด้วย AUC  
เพื่อตรวจสอบนัยส าคัญทางสถิติและประสิทธิภาพโดยรวมของแบบจ าลอง จากผลการศึกษา พบว่า ดัชนีความอ่อนไหวของ
การเกิดอุทกภัย พื้นที่ความเสี่ยงมากที่สุดมีเนื้อที่ร้อยละ 31.78 ของพื้นที่, พื้นที่ความเสี่ยงมากมีเนื้อที่ร้อยละ 25.045  
ของพื้นที่, พื้นที่ความเสี่ยงปานกลางมีเนื้อที่ร้อยละ 39.88 ของพื้นที่ และพื้นที่ความเสี่ยงต่ ามีร้อยละ 3.3 ของพื้นที่ โดยมี
สัดส่วนพื้นที่ใกล้เคียงกับ Worawit (2021) และแผนที่ความเสี่ยงต่อการเกิดอุทกภัยจากแบบจ าลองป่าสุ่ม แสดงพื้นที่ 
ความเสี่ยงมากที่สุดมีเนื้อที่ร้อยละ 32.66 ของพื้นที่, พื้นที่ความเสี่ยงมากมีเนื้อที่ ร้อยละ 25.0 ของพื้นที่, พื้นที่ความเสี่ยง 
ปานกลางมีเนื้อร้อยละ 39.11 ของพื้นที่ และพื้นที่ความเสี่ยงต่ ามีร้อยละ 3.23 ของพื้นที่ ซึ่งมีสัดส่วนของพื้นที่เสี่ยงใกล้เคียง
กับงานวิจัยของ Feranmi (2021)  

ในการประเมินความถูกต้องของแบบจ าลองพบว่า ดัชนีความอ่อนไหวของการเกิดอุทกภัย มีอัตราความถูกต้องของ
การท านายเท่ากับ 0.82 และมีอัตราการท านายเท่ากับ 0.89 ในขณะที่ แบบจ าลองป่าสุ่ม มีอัตราความถูกต้องของการท านาย 
เท่ากับ 0.82 และมีอัตราการท านายเท่ากับ 0.9 ซึ่งแสดงให้เห็นว่า ความสามารถในการท านายของทั้งแบบจ าลอง  
2 แบบจ าลอง มีความสามารถในการท านาย และความถูกต้องของแบบจ าลองที่ใกล้เคียงกัน ซึ่งเมื่อพิจารณาทั้งอัตราการ
ความส าเร็จและอัตราการท านายพบว่า แบบจ าลองป่าสุ่ม จะมีค่ามากกว่าดัชนีความอ่อนไหวของการเกิดอุทกภัยเล็กน้อย  
ซึ่งสอดคล้องกับงานวิจัยของ Mahyat et.al (2018) และงานวิจัยของ Feranmi (2021) และอัตราความผิดพลาดของการ
ท านายต่ า Costache and Bui, (2020) และ Mahyat et.al., (2018) ซึ่งการศึกษาในครั้งนี้สามารถสรุปได้ว่า แบบจ าลอง 
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ป่าสุ่มเป็นเครื่องมือท่ีมีประสิทธิภาพในการระบุต าแหน่งและแนวโน้มความเสี่ยงต่อการเกิดอุทกภัย โดยต าแหน่งที่ควรเฝ้าระวงั 
คือ บริเวณพื้นท่ีริมตลิ่งรอบแม่น้ ามูล ซึ่งบริเวณดังกล่าวเป็นพื้นท่ีเสี่ยงสูงถึงสูงมาก   
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